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ABSTRAK

Mahasiswa yang menyelesaikan skripsi diwajibkan untuk menyerahkan laporan hasil
penelitian skripsi kepada petugas program studi untuk di simpan di perpustakaan sehingga dapat di
gunakan oleh mahasiswa lain sebagai referensi. Namun dengan banyaknya laporan skripsi dan bidang
penelitian yang berbeda, sehingga petugas program studi mengalami kesulitan di dalam pengarsipan.
Pengarsipan skripsi dilakukan berdasarkan pengelompokan bidang penelitian, sehingga setiap laporan
skripsi yang di serahkan akan di klasifikasikan berdasarkan kelompok bidang penelitian.

Salah satu metode yang dapat digunakan untuk melakukan klasifikasi abstrak yaitu algoritma
metode Naive Bayes Classifier. Naive Bayes Classifier adalah merupakan sebuah metode Klasifikasi
yang berakar pada Teorema Bayes. Ciri utama dari Naive Bayes Classifier ini adalah asumsi yang
sangat kuat (naif) akan independensi dari masing-masing kondisi/kejadian. Sebelum menjelaskan
Naive Bayes Classifier ini, akan independensi dari masing-masing kondisi/kejadian.

Setiap abstrak skripsi yang diuji akan melalui beberapa tahapan dalam pengklasifikasian.
Tahap pertama yaitu setiap abstrak skripsi akan masuk pada tahap preprocessing dimana di dalamnya
meliputi proses tokenizing (pemecahan kalimat menjadi kata per kata dan karakter tidak penting),
wordlist (pengambilan kata-kata penting), stemming (pengambilan suku kata). Setelah tahap
preprocessing telah selesai maka, tahap selanjutnya ialah pembentukan matrix term yang nantinya
digunakan dalam proses penghitungan menggunakan Naive Bayes Classifier, hasil dari perhitungan
inilah yang digunakan untuk mengetahui hasil klasifikasi abstrak skripsi yang diuji.

Kesimpulan hasil penelitian ini adalah yaitu sistem bantu yang dibangun belum
bekerja dengan maksimal. Di karenakan ada kesalahan pada pembentukan pada kriteria dan
perhitungan yang masih salah. Maka dari itu, berdasarkan pengujian yang telah dilakukan
sistem menghasilkan nilai akurasi sebesar 33%.

KATA KUNCI : Naive Bayes Classifier, Text Mining, klasifikasi, abstrak skripsi.
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l. LATAR BELAKANG

Mahasiswa yang  menyelesaikan
skripsi  diwajibkan untuk menyerahkan
laporan hasil penelitian skripsi kepada

petugas program studi untuk disimpan di
perpustakaan sehingga dapat digunakan oleh
mahasiswa lain sebagai referensi. Namun
dengan banyaknya laporan skripsi dan bidang
penelitian yang berbeda, sehingga petugas
program studi mengalami kesulitan di dalam
pengarsipan. Pengarsipan skripsi dilakukan
berdasarkan pengelompokan bidang
penelitian, sehingga setiap laporan skripsi
yang di serahkan akan di Klasifikasikan
berdasarkan kelompok bidang penelitian.

Berdasarkan permasalahan di atas,
untuk menanggulangi hal tersebut perlu
adanya sistem yang dapat digunakan untuk
klasifikasi abstrak skripsi secara otomatis.
Salah satu metode yang dapat digunakan
untuk pengklasifikasian abstrak skripsi yaitu
metode Naive Bayes Clasiffier.

Dengan metode tersebut, diharapkan
abstrak yang

diajukan oleh mahasiswa akan lebih akurat

pengklasifikasian skripsi

dan mempermudah tugas dari

Studi

Universitas Nusantara PGRI Kediri.

petugas

akademis  Program Akuntansi

II. METODE
A. Metode Penelitian

Mochammad Ridho Al-Fatah | 13.03.02.0120
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Tahapan-tahapan kegiatan dalam
penelitian ini yang akan dilakukan dalam
proses pengerjaan skripsi ini adalah :

1 Pendekatan dan Teknik Penelitian
yang

digunakan pada penelitian ini adalah

Pendekatan  penelitian
pendekatan kualitatif, dimana penelitian
melakukan analisa terhadap akurasi
metode Naive Bayes Classifier dalam hal
klasifikasi abstrak skripsi. Penelitian ini
juga
eksperimental,

merupakan penelitian

karena untuk
mendapatkan akurasi terbaik algoritma
Naive Bayes Classifier ~ dalam
mengklasifikasikan, dilakukan beberapa
kali percobaan dengan parameter yang
berbeda-beda. Teknik penelitian yang
sesuai adalah penelitian pengembangan

atau rekayasa teknologi informasi.

2  Prosedur Penelitian

Merupakan langkah-langkah

yang dikerjakan atau kegiatan yang

dilakukan dalam melakukan suatu

penelitian. Prosedur yang dilakukan

dalam penelitian ini yaitu :

a. Sumber pustaka dari buku dan jurnal
yang berkaitan dengan klasifikasi
abstrak yang menggunakan metode

Naive Bayes Classifier.

simki.unpkediri.ac.id
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b. Mendefinisikan dan mengumpulkan

semua kebutuhan kemudian
kebutuhan tersebut dianalisis dan
didefinisikan.

Merancang sistem merupakan tahap
penyusunan proses, data, aliran
proses dan hubungan antar data.

Implementasi sistem.

B. Text Mining

Menurut Konchady (2006),

mengartikan bahwa text mining ialah sebagai
berikut:

Text mining adalah sebuah
penerapan  yang  berasal  dari
information retrieval (IR) dan natural
language processing (NLP). Definisi
text mining secara sempit hanya
berupa metode yang dapat
menemukan informasi baru yang
tidak jelas atau mudah diketahui dari
sebuah kumpulan dokumen.
Sedangkan secara lebih luas, text
mining mencakup  teknik  text-
processing yang lebih umum, seperti
pencarian, pengambilan intisari, dan
pengkategorian.

Menurut Triawati (2009),

permasalahan yang dihadapi pada text

mining ialah sebagai berikut:

Permasalahan yang dihadapi
pada text mining seperti halnya data
mining yaitu jumlah data yang besar,
dimensi yang tinggi, data dan struktur
yang terus berubah, serta data noise,
sehingga sumber data yang digunakan
pada text mining adalah kumpulan
teks yang memiliki bentuk yang tidak

terstruktur atau setidaknya semi
terstruktur. Tujuan dari text mining
adalah untuk mendapatkan informasi
yang berguna dari sekumpulan
dokumen dalam bentuk teks.

C. Text Preprocessing

Menurut Feldman & Sanger (2007),

menjelaskan beberapa tahap ialah sebagai
berikut:

Dalam melakukan text mining, teks
dokumen yang digunakan harus
dipersiapkan terlebih dahulua, setelah
itu baru dapat digunakan untuk proses
utama. Proses mempersiapkan teks
dokumen atau dataset mentah disebut
juga dengan proses text
preprocessing. Text preprocessing
berfungsi untuk mengubah data teks
yang tidak terstruktur atau sembarang
menjadi data yang terstruktur. Secara
umum proses yang dilakukan dalam
tahapan preprocessing adalah sebagai
berikut:
1. Case Folding
Case Folding adalah proses
penyamaan case dalam sebuah
dokumen. Hal ini dilakukan
untuk mempermudah pencarian.
Tidak semua dokumen teks
konsisten dalam  penggunaan
huruf kapital. Oleh karena itu
peran case folding dibutuhkan
dalam menjadi suatu bentuk
standar (dalam hal ini huruf kecil
dan lowercase).
2. Tokenizing
Tokenizing adalah proses
pemotongan sebuah dokumen
menjadi  bagian-bagian, yang
disebut dengan token. Pada saat
bersamaan  tokenizing  juga
berfungsi  untuk  membuang
beberapa karakter tertentu yang
dianggap sebagai tanda baca.
3. Stopword Removal
“Stopword ~ Removal  adalah
proses menghilangkan kata-kata

Mochammad Ridho Al-Fatah | 13.03.02.0120 simki.unpkediri.ac.id
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yang tidak berkontribusi banyak
pada isi dokumen” (Yates &
Neto, 1999). Kata-kata yang
termasuk ke dalam stopword
dihilangkan karena memberikan
pengaruh yang tidak baik dalam
proses text mining seperti kata-
kata “and”, “i”, “you”, “with”,
“she”, “he”, dan lain-lain.
4. Stemming

Stemming adalah suatu proses
pengembalian suatu kata
berimbuhan ke dalam bentuk
dasarnya (root). Stemming adalah
alat pemprosesan teks dasar yang
sering digunakan untuk
meningkatkan kinerja pada text
retrieval dan text classification.
Namun sama pada halnya
stopword, kinerja stemming juga
bervariasi dan sering bergantung
pada domain bahasa yang
digunakan.

Stemming Algoritma Porter

Menurut Fadillah (2003),

mengartikan bahwa stemming ialah sebagai
berikut:

Stemming merupakan proses Yyang
memetakan bentuk varian kata
menjadi  kata dasarnya. Dalam
pengembangan aplikasi  stemming
dokumen teks berbahasa indonesia
menggunakan bahasa pemrograman
PHP dan MySql sebagai DBMS
(database management system).

Alur proses dari algoritma Porter

diperlihatkan pada gambar 1 berikut:

Mochammad Ridho Al-Fatah | 13.03.02.0120
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word

!

Remove Parficle

‘ Remove Possesive Pronoun

|

I Remove 1st Order Prefix I

fail | arule is fired
| Remove 2nd Order Prefix | | Remove Suffix }7
l 1 arule s fired
’ Remove Suffix ‘ ‘ Remove 2nd Order Prefix l fail

| |
!

stem

Gambar 1 Proses stemming algoritma Porter

Menurut Agusta dalam Lasmedi

Afuan (2013), adapun langkah-langkah pada
algoritma porter adalah sebagai berikut:

1. Hapus Particle,

2. Hapus Possesive Pronoun.

3. Hapus awalan pertama. Jika

tidak ada lanjutkan ke langkah
4a, jika ada cari maka lanjutkan
ke langkah 4b.

. a. Hapus awalan kedua, lanjutkan ke

langkah 5a.

b. Hapus akhiran, jika tidak
ditemukan maka kata
tersebut diasumsikan
sebagai root word. Jika
ditemukan maka lanjutkan
ke langkah 5b.

. a. Hapus akhiran. Kemudian kata akhir

diasumsikan sebagai root word
b. Hapus awalan kedua. Kemudian kata

akhir diasumsikan sebagai root word.

simki.unpkediri.ac.id
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Metode Algoritma Naive Bayes Clasiffier

Dalam penelitian Agus Mulyanto
(2009), pengartian Naive Bayes Classifier
ialah sebagai berikut:

Merupakan sebuah metode klasifikasi
yang berakar pada Teorema Bayes.
Ciri  utama dari Naive Bayes
Classifier ini adalah asumsi yang
sangat kuat (naif) akan independensi
dari masing-masing kondisi/kejadian.
Sebelum menjelaskan Naive Bayes
Classifier ini, akan independensi dari
masing-masing kondisi/kejadian.
Sebelum menjelaskan Naive Bayes
Classifier ini, akan dijelaskan terlebih
dahulu Teorema Bayes yang menjadi
dasar dari metode tersebut. Pada
teorema Bayes, bila terdapat dua
kejadian yang terpisah misalkan
sebagai berikut:

P(A|B) = %P(BM) ......... Persamaan (1)
Simulasi Metode

Membuat simulasi perhitungan Naive
Bayes Classifier dengan menggunakan tiga
abstrak skripsi uji (DO — D2) dan abstak
skripsi penguji (Q). Berdasarkan pada tabel
perhitungan selanjutnya sebagai berikut:

Tabel 1 Data abstrak uji dan penguji

id
Game
Media
Basis
Desktop
Teknologi
Sistem
Naive
Bayes
Web
Php
Mysql
Implementasi
Jaring
Firewall

A3

>
~

o

O|O0O|0|O|Oo|0|O0o|r|(O|o|o|O|O|~
O|O|0O|0|0O|0O|0o|O|0O|O0|Oo|Oo
[ellellellellellelle}] JJlelle]le] o] )

OOOHHOHHHOOI—‘OOE

OOOOOOOOOOI—‘}—‘OH%

o
o
o
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Filtering 0 0 0 0 0
Komunikasi 0 0 0 0 0
Filter 0 0 0 0 0
Layer 0 0 0 0 0
Protokol 0 0 0 0 0
Mamdani 0 0 0 0 0
Fuzzy 0 0 0 0 0
Rule 0 0 0 0 0
Algoritma 0 0 0 1 0
Centroid 0 0 0 0 0
Neighbor 0 0 0 0 1
Suffix 0 0 0 0 0
Tree 0 0 0 0 0
Agglomerativ | 0 0 0 0 0
Hierarchical 0 0 0 0 0
Cluster 0 0 0 1 0
Identifikasi 0 0 0 0 1
Deteksi 1 0 0 0 1
Nearest 0 0 0 0 0
KNN 0 0 0 0 1
Objek 0 0 0 0 0
Citra 0 0 0 0 1
RGB 0 0 0 0 1
Grayscale 1 0 0 0 1
Tepi 1 0 0 0 1
Histogram 0 0 0 0 1
Test 0 0 0 0 1
Trend 0 0 0 0 0
Moment 0 0 0 0 0
Least 0 0 0 0 0
Square 0 0 0 0 0
Single 0 0 0 0 0
Moving 0 0 0 0 0
Average 0 0 0 0 0
Ramal 0 0 0 0 0
Absolute 0 0 0 0 0
Error 0 0 0 0 0
MSE 0 0 0 0 0
Visual 0 0 0 0 0
Forecasting 0 0 0 0 0
Frame 0 0 0 0 0
Atribute 0 0 0 0 0
Decision 0 0 0 0 0
Rute 0 0 0 0 0
Apriori 0 0 0 0 0
Mining 0 0 0 0 0
Frequent 0 0 0 0 0
Perceptron 0 0 0 0 0
Bobot 0 0 0 0 0
Minkowski 1 0 0 0 0
Image 0 0 0 0 0
Topik ? C H F F

simki.unpkediri.ac.id
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Keterangan: Tabel 2 Probabilitas
Al—-Al12  :Abstrak 1— Abstrak 12 Topik A | B C | DD

i . Game 1 1 1 1 Dst
Topik (A) : Robotik _

) ) _ Media 1 1 1 0 Dst
Topik (B) : Sistem Informasi Basis 1 1 066 0 T Dst
Topik (C)  :SPK Desktop 1 1 1 1 | Dst
Topik (D) Al Teknologi 1 1 1 0 | Dst
Topik (E) * Citra Sistem 1 1 0.66 0 Dst
Topik (F) : Data Mining Naive . ! 0.66 1] Dst

. . Bayes 1 1 0.66 1 Dst
Topik (G) : Jaringan

) ) ) Web 1 1 1 1 Dst
Topik (H) : Multimedia Php 1 T T 066 | 1T | Dst

P(X|H)P(H) Mysql 1 1 0.66 1 Dst
P(HIX) = W Implementasi 1 1 0.66 1 Dst
1 Jaring 1 1 1 1 Dst
P(Game = 0 |Topik = SPK) = 1= 1 Firewall 1 1 1 1 | Dst
1 Filtering 1 1 1 1 Dst
P(Media = 0 |Topik = SPK) = I =1 Komunikasi 1 1 1 1 Dst
1 Filter 1 1 1 1 Dst
1 Protokol 1 1 1 1 Dst
P(Desktop = 0 |Topik = SPK) =2 =1 Mamdani 1 | 1 | 066 | 1 |Dst
Dan seterusnya. Fuzzy 0 1 0.66 1 Dst
1) Menghitung hasil probalitas topik : Rule 1 1 0.66 1] bst
1 Algoritma 1 0 0.66 1 Dst
Robotika = 2= 0.07142 Centroid 1 0 1 1 | Dst
1 Neighbor 1 0 1 1 Dst
Sistem Informasi = 1 =0.07142 Suffix 1 0 1 1 Dst
3 Tree 1 0 1 1 Dst
SPK = 14 0.21428 Agglomerativ 1 0 1 1 | Dst
1 Hierarchical 1 1 1 1 Dst
Al = 14 0.07142 Cluster 1 0 1 1 | Dst
Citra = i — 0.14285 Identifikasi 1 1 0.66 1 Dst
Deteksi 0 0 0 0 Dst
.. 3

Data Mining = Vi 0.21428 Nearest 1 1 1 1 Dst
Jaringan = - 0.07142 KNN . ! ! ! Dst
14 Objek 1 1 1 1 | Dst
Multimedia = i =0.14285 Citra 0 [ 1| 1 | 1 |ps
RGB 1 1 1 1 Dst

Mochammad Ridho Al-Fatah | 13.03.02.0120 simki.unpkediri.ac.id
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Grayscale Dst

0 0 0 0
ABSTRAK SKRIPSI
Tepi 0 0 0 0 | Dst [ TR ——
Histogram 1 1 1 1 Dst
Test 1 1 1 1 Dst
Trend 1 1 0.66 1 Dst
Moment 1 1 0.66 1 Dst
Least 1 1 1 1 Dst
Square 1 1 0.66 1 Dst
Single 1 1 | 066 | 1 | Dst .
J Gambar 2 Halaman Perhitungan
Moving 1 1 1 1 Dst
Average 1 1 | 066 | 1 | Dst Setelah proses sudah berjalan, akan
Ramal 1 1 066 | 1 |Dst| muncul hasil klasifikasi abstrak yang sudah
Error 1 1 0.66 1 Dst
MSE 1 11066 | 1 1 Dst| B Tampilan Halaman Hasil
Visual 1 1 | 066 | 1 | Dst
Forecasting 1 1 1 1 Dst - ABSTRAK SKRIPSI
[ B —
Frame 1 1 1 1 Dst
Atribute 1 1 1 1 Dst
Decision 1 1 1 1 Dst
Rute 1 1 1 1 | Dst
Apriori 1 1 1 1 Dst
Mining 1 1 1 1 Dst
Frequent 1 1 1 1 Dst
Perceptron 1 1 1 1 | Dst Gambar 3 Halaman Hasil
Bobot 1 1 1 1 Dst .. .
Pada halaman ini sudah proses hasil
Minkowski 0 0 1 1 Dst ] o
image 1 T 1 T T ost Case folding, Tokenizing, Stopword Removal,
Topik 007 1007 021 Too7 | Dst | dan Stemming. Setelah pra-processing
Total 59.7 | 54.7 | 55.21 | 58.7 | Dst | tersebut keluar hasil klasifikasi abstrak.
IV. PENUTUP
I11. HASIL DAN KESIMPULAN
. . Simpulan
A. Tampilan Halaman Perhitungan P _ N
Berdasarkan hasil penelitian dan
pembahasan  tentang  pengklasifikasian
abstrak skripsi, dapat disimpulkan:
1. sistem bantu yang dibangun belum
bekerja dengan maksimal. Di karenakan
Mochammad Ridho Al-Fatah | 13.03.02.0120 simki.unpkediri.ac.id
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ada kesalahan pada pembentukan pada

kriteria dan perhitungan yang masih

salah. Maka dari itu, berdasarkan
pengujian yang telah dilakukan sistem
menghasilkan nilai akurasi sebesar 16%.

2. Dengan adanya sistem bantu ini dapat
mempermudah petugas  akademik
program studi Teknik Informatika dalam
melakukan pengarsipan abstrak skripsi.

3. Dengan tingkat nilai akurasi yang baik,
sistem dapat membantu  petugas
akademik dalam penanataan abstrak
skripsi yang ada di program studi Teknik
Informatika dengan mudah.

Saran

Setelah menarik dari  beberapa

kesimpulan maka saran yang bisa diberikan

oleh penulis sebagai berikut:

1. Dari hasil penelitian maka perlu adanya
pembenahan dari penerapan metode

terhadap klasifikasi abstrak.
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