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ABSTRAK 

 

Toko Anda merupakan suatu tempat yang menyediakan perlengkapan sekolah, alat 

tulis, dan buku pendukung aktifitas belajar. Setiap harinya pada toko tersebut terjadi beberapa 

transaksi penjualan, yang akhirnya terjadi penumpukan data transaksi dan akan terus 

bertambah setiap harinya.Dari kumpulan data tersebut kita dapat mengolah untuk 

menghasilkan informasi-informasi yang bermanfaat yang bisa digunakan  untuk menghasilkan 

suatu keputusan dan untuk memperoleh pengetahuan. 

Permasalahan penelitian ini adalah (1) Bagaimana algoritma Apriori dapat mengukur 

tingkat Support dan Confidence dari data transaksi penjualan pada Toko Anda (2) Bagaimana 

menganalisa data transaksi untuk menemukan aturan asosiasi antara suatu kombinasi item dan 

membentuk pola kombinasi item set dengan menggunakan algoritman Apriori. 

Untuk mengolah data tersebut kita dapat menggunakan berbagai metode salah satunya 

yaitu metode data mining menggunakan algoritma apriori. Algoritma apriori adalah algoritma 

market basket analysis yang digunakan untuk menghasilkan association rule, dengan pola “if 

then”. 

Kesimpulan dari hasil penelitian ini adalah (1) algoritma apriori telah berhasil menganalisis 

produk pada transaksi sehingga dapat menjadi acuan untuk menghasilkan keputusan (2) 

implementasi dilakukan dengan menggunakan database sebagai penyimpan data hasil 

kombinasi sementara. Selain itu database juga dipakai sebagai alat untuk mengkombinasikan 

antar item dalam itemset. 

 

KATA KUNCI  : Data Transaksi, Algoritma Apriori, Kombinasi Itemset 
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I. LATAR BELAKANG 

Toko Anda merupakan suatu 

tempat yang menyediakan perlengkapan 

sekolah, alat tulis, dan buku pendukung 

aktifitas belajar. Setiap harinya pada toko 

tersebut terjadi beberapa transaksi 

penjualan, yang akhirnya terjadi 

penumpukan data transaksi. Dari 

kumpulan data tersebut dapat diolah untuk 

menghasilkan informasi-informasi yang 

bisa digunakan  untuk menghasilkan suatu 

keputusan dan untuk memperoleh 

pengetahuan. Pengolahan data tersebut 

bisa menggunakan teknik-teknik tertentu. 

Salah satu teknik yang digunakan dalam 

pengolahan tersebut adalah dengan teknik 

data mining menggunakan metode 

algoritma apriori.  

Data mining merupakan suatu 

proses penggalian data atau penyaringan 

data dengan memanfaatkan kumpulan data 

dengan ukuran yang cukup besar melalui 

serangkaian proses untuk mendapatkan 

informasi yang berharga dari data tersebut. 

Data mining bisa digunakan oleh 

perusahaan besar untuk menggali data 

untuk mendapatkan informasi yang dapat 

menunjang dan meningkatkan proses 

bisnis perusahaan tersebut. 

  Sedangkan algoritma Apriori 

adalah algoritma markert basket analysis 

yang digunakan untuk menghasilkan 

association rule, dengan pola “if then”. 

Market basket analisis merupakan salah 

satu teknik data mining yang mempelajari 

tentang perilaku kebiasaan customer dalam 

membeli barang secara bersamaan dalam 

satu waktu.  

II. METODE 

A. Algoritma Apriori 

Algoritma apriori termasuk jenis 

aturan asosiasi pada data mining. Aturan 

yang menyatakan asosiasi antara beberapa 

atribut sering disebut affinity analysis atau 

market basket analysis. 

Kusrini (2007) mengartikan Algoritma 

apriori adalah algoritma pengambilan 

data dengan aturan asosiatif 

(Association rule ) untuk menentukan 

hubungan asosiatif suatu kombinasi 

item. 

Analisi asosiasi atau association 

rule mining adalah teknik data mining 

untuk menemukan aturan suatu kombinasi 

item. Salah satu tahap analisis asosiasi 

yang menarik perhatian banyak peneliti 

untuk menghasilkan algoritma yang efisien 

adalah analisis pola frequensi tinggi 

(frequent pattern mining).  

Penting tidaknya suatu asosiasi 

dapat diketahui dengan dua tolak ukur, 

yaitu : support dan confidence. 

Support adalah nilai penunjang 

atau persentase kombinasi sebuah item 

dalam database. Rumus support sebagai 

berikut: 

𝑆𝑢𝑝𝑝𝑜𝑟𝑡 =
Jumlah transaksi mengandung A

Total Transaksi
  x 100% 
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Sementara itu, nilai support dari 2 

item diperoleh dari rumus berikut : 

𝑆𝑢𝑝𝑝𝑜𝑟𝑡 =
∑ transaksi mengandung A dan B

∑Transaksi
 X 100% 

Sedangkan confidence adalah 

nilai kepastian yaitu kuatnya hubungan 

antar item dalam sebuah apriori. 

Confidence bisa dicari setelah pola 

frekuensi munculnya sebuah item 

ditemukan.  

Contoh misal ditemukan aturan A→ B 

maka: 

𝐶𝑜𝑛𝑓𝑖𝑑𝑒𝑛𝑐𝑒 =
Jumlah transaksi  A dan B

Jumlah transaksi A
  X 100% 

Analisis asosiasi didefinisikan 

sebagai suatu proses untuk menemukan 

semua aturan asosiasi yang memenuhi 

minimum untuk support (minimum 

support) dan syarat minimum untuk 

confidence (minimum confidence). 

III. HASIL DAN KESIMPULAN 

Transaksi penjualan di Toko Anda 

dapat di lihat pada tabel di bawah ini : 

Tabel 3.1 Tabel Transaksi 

Id 
Produk 

Id 
Produk 

Trans Trans 

1 papan_stempel 9 pensil_standar 

1 kaos_kaki 9 double_tape 

1 ikat_pinggang 10 clip 

1 buku_32 11 map_snel 

1 clip 11 buku_32 

2 buku_folio 11 double_tape 

2 tape 12 double_tape 

2 kertas_A4 12 buku_folio 

2 tinta_stempel 12 kertas_F4 

3 buku_58 13 tinta_canon 

3 buku_58 13 penggaris_besi 

4 buku_58 14 tinta_canon 

4 kertas_kado 15 penggaris_siku 

4 kaos_kaki 15 clip 

4 tinta_canon 15 tip_ex 

4 penggaris_siku 16 materai 

5 materai 16 map_snel 

5 pen_balliner 17 penggaris_siku 

5 penggaris_siku 17 buku_58 

5 spidol_warna 17 pen_balliner 

5 pen_snowman 17 kertas_kado 

6 ikat_pinggang 18 penghapus 

6 tinta_stempel 18 materai 

6 tinta_stempel 18 buku_folio 

6 double_tape 18 materai 

6 buku_folio_100 18 double_tape 

7 tinta_stempel 19 penggaris_besi 

7 penghapus 19 kertas_A4 

8 buku_32 19 spidol 

8 penghapus 20 buku_folio 

8 penggaris_besi 20 tape 

8 kaos_kaki 20 tinta_stempel 

9 isi_staples 20 pen_balliner 

Tabel 3.1 merupakan tabel 

transaksi penjualan yang akan diolah 

dengan menggunakan algoritma apriori 

a. Pembentukan Itemset 

Berikut ini adalah penyelesaian 

perhitungan menggunakan algoritma 

apriori dengan contoh kasus berdasar data 

transaksi yang sudah ada. Langkah 

pertama yang harus dilakukan yaitu 

mencari support masing-masing itemset 

degan rumus sebagai berikut: 

𝑆𝑢𝑝𝑝𝑜𝑟𝑡 =
Jumlah transaksi mengandung A

Total Transaksi
  x 100% 

Tabel 3.2 Pembentukan Itemset 
id 

produk 
produk N T Support 

20 double_tape 5 20 1.74 

18 tinta_stempel 4 20 1.39 

11 materai 3 20 1.04 

8 buku_folio 4 20 1.39 

23 penggaris_siku 4 20 1.39 
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Tabel 3.2 merupakan tabel 

perhitungan support dari pembentukan 1 

itemset dari transaksi penjualan. 

b. Kombinasi 2 Itemset 

Langkah berikutnya yaitu 

menghitung support 2 itemset dengan 

rumus sebagai berikut : 

𝑆𝑢𝑝𝑝𝑜𝑟𝑡 =
∑ transaksi mengandung A dan B

∑Transaksi
 X 100% 

Tebel 3.3 Kombinasi 2 Item Set 

Produk N NA T Supp 

double_tape_tinta_stempel 1 5 20 0.35 

double_tape_materai 1 5 20 0.35 

double_tape_buku_folio 2 5 20 0.69 

double_tape_penggaris_siku 0 5 20 0.00 

tinta_stempel_double_tape 1 4 20 0.35 

tinta_stempel_materai 0 4 20 0.00 

tinta_stempel_buku_folio 2 4 20 0.69 

tinta_stempel_penggaris_siku 0 4 20 0.00 

materai_double_tape 1 3 20 0.35 

materai_tinta_stempel 0 3 20 0.00 

materai_buku_folio 1 3 20 0.35 

materai_penggaris_siku 1 3 20 0.35 

buku_folio_double_tape 2 4 20 0.69 

buku_folio_tinta_stempel 2 4 20 0.69 

buku_folio_materai 1 4 20 0.35 

buku_folio_penggaris_siku 0 4 20 0.00 

penggaris_siku_double_tape 0 4 20 0.00 

penggaris_siku_tinta_stempel 0 4 20 0.00 

penggaris_siku_materai 1 4 20 0.35 

penggaris_siku_buku_folio 0 4 20 0.00 

Tabel 3.3 merupakan tabel 

perhitungan support dari pembentukan 2 

itemset dari transaksi penjualan. 

c. Pembentukan Aturan Asosiasi 

Setelah semua pola frekuensi 

tinggi ditemukan, barulah dicari aturan 

asosiasi yang memenuhi syarat minimum 

untuk confidence. Berikut rumus untuk 

menghitung confidence : 

𝐶𝑜𝑛𝑓𝑖𝑑𝑒𝑛𝑐𝑒 =
Jumlah transaksi A dan B

Jumlah transaksi A
  X 100% 

 

Tabel 3.4 Nilai Confidence 

produk N NA T Conf 

double_tape_tinta_stempel 1 5 20 1.39 

double_tape_materai 1 5 20 1.39 

double_tape_buku_folio 2 5 20 2.78 

double_tape_penggaris_siku 0 5 20 0.00 

tinta_stempel_double_tape 1 4 20 1.74 

tinta_stempel_materai 0 4 20 0.00 

tinta_stempel_buku_folio 2 4 20 3.47 

tinta_stempel_penggaris_siku 0 4 20 0.00 

materai_double_tape 1 3 20 2.31 

materai_tinta_stempel 0 3 20 0.00 

materai_buku_folio 1 3 20 2.31 

materai_penggaris_siku 1 3 20 2.31 

buku_folio_double_tape 2 4 20 3.47 

buku_folio_tinta_stempel 2 4 20 3.47 

buku_folio_materai 1 4 20 1.74 

buku_folio_penggaris_siku 0 4 20 0.00 

penggaris_siku_double_tape 0 4 20 0.00 

penggaris_siku_tinta_stempel 0 4 20 0.00 

penggaris_siku_materai 1 4 20 1.74 

penggaris_siku_buku_folio 0 4 20 0.00 

Tabel 3.4 merupakan tabel 

perhitungan support dan confidence dari 

pembentukan 2 itemset dari transaksi 

penjualan. 

a. Data Laporan 

 
Gambar 3.1 Form Laporan 

Simki-Techsain Vol. 02 No. 04 Tahun 2018 ISSN : 2599-3011



Artikel Skripsi 

Universitas Nusantara PGRI Kediri 

 

Tony Suryaudin | 11.1.03.02.0370 
Fakultas Teknik – Teknik Informatika 

simki.unpkediri.ac.id 
|| 6|| 

 
 

Dari gambar 3.1 dapat 

disimpulkan double tape dalam transaksi 

penjualan toko anda dibulan desember 

merupakan penjualan terbanyak dan 

dapat dijadikan dasar untuk strategi bisnis 

guna meningkatkan penjualan. 

b. Data Laporan 2 

 
Gambar 3.2 Form Laporan 

Dari hasil perhitungan support 

dan confidence pada gambar 3.2 

menghasilkan kombinasi itemset sebagai 

berikut: 

• Double Tape-Buku Folio dengan 

support 0,10 dan confidence 0,40. 

• Tinta Stempel-Buku Folio dengan 

support 0,10 dan confidence 0,50. 

• Buku Folio-Double Tape dengan 

support 0,10 dan confidence 0,50. 

• Buku Folio-Tinta Stempel dengan 

support 0,10 dan confidence 0,50. 

Berdasarkan itemset yang 

dihasilkan selain membantu menentukan 

barang apa saja dan kapan perlu 

mendatangkan lebih banyak produk 

tertentu pada waktu tertentu, serta dapat 

diterapkan beberapa strategi untuk 

mendongkrak penjualan. Misalnya 

kemungkinan konsumen yang membeli 

“Double Tape-Buku Folio”, maka kedua 

produk tersebut diletakkan di rak yang 

berdekatan, sehingga pembelian salah 

satu item akan mendorong pembelian 

item yang lain. Dapat juga menerapkan 

strategi promosi untuk salah satu dari 2 

item tersebut, misalnya promosi produk 

“Double Tape” dapat ditawarkan kepada 

konsumen yang membeli produk “Buku 

Folio”. 
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